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éQué es el Eviews?

El Econometric Views (Eviews) es un programa dedicado fundamentalmente al
analisis estadistico y econométrico de los datos, es decir, es un programa capaz
de dar respuesta a algunas de las principales necesidades que se tienen en el
mundo econdmico y empresarial. En este sentido este programa puede
utilizarse para el estudio de series temporales, series atemporales y datos de
panel. Las principales areas en las que se aplican son entre otras en el Analisis
y Evaluacibn de datos cientificos, Anadlisis Financiero, Prediccion
macroeconémica, Simulacion, Predicciébn de ventas y Analisis de costes. La
direccidn electrénica en Internet del programa es http://www.eviews.com.

Primeros pasos en el manejo del Eviews

Una vez seleccionado el programa econométrico, se presenta la siguiente
ventana:

Goes T TR T AN R i

File Edit Object View Proc Quick Options Add-ins Window Help

— . Prirzinal
\‘ Mend Principa ﬁ Ventana de

Comandos

Linea de Estados

Welcome to EViews Path = c:\users\ccharo\documents DB = none WF=

none

Una vez vistas las distintas partes de la ventana de presentacion del Eviews
empezamos a realizar los primeros pasos para utilizar el programa.
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Paso 1. Crear un Documento de trabajo. (Workfile)

El primer paso seria selec r Fil S cion tendremos

varias alternativas, per ra crear un e trabajo debemos
seleccionar new'y & orkfile >n ver arriba.
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Como podemos ver, debemos especificar la frecuencia de nuestras series que
seguramente estan en un documento Excel. Las opciones que tenemos son:
datos anuales, semestrales, trimestrales, mensuales, semanales entre otros. Es
importante mencionar la posibilidad de incluir variables que no sean de series
de tiempo, es decir, datos irregulares, este podria ser el caso de datos de corte
transversal.

La fecha de inicio y el final de los datos deben ser especificados en las casillas
marcadas con un circulo rojo en el grafico que se presenta mas arriba. La forma
de especificar es el siguiente:

Si los datos son anuales basta con escribir el afio, es decir:

G W — _as e
File Edit Object View Proc Quick Options Add-ins Window Help ‘
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e e ————————

File Edit Object View Proc Quick Options Add-ins Window Help

Como se puede ver en el gr o@speciﬁca el ano y después los trimestres,
a

es decir 1970:1 y 2007:4. Los os trimestrales se especifican del uno al
cuatro, separado de dos p | afio del inicio. %

Al realizar estos paso@ed ha cr docum@e o de trabajo, la
ventana que se le pres a es la siguiente: 0
_ x /2 -

S
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Paso 2. Importar los datos de Excel.

Cuando deseen importar datos, es importante mencionar que existen varios
métodos. Uno de los mas simples es el siguiente (en clase veremos otro):

Import from file..

Fetch from DB,

TSD File Import.

[E£E]
DRI Basic Economics Database. [view] proc] object] [ save] Freeze [Details /-] [ show] Fetcn store |pelete [ Genr [ sampe]
Range. 200101 201004 — 40 es

Sample:2001Q12010Q4 — 40 obs

B c
B resid

Se selecciona File, |sten u variedad de opciones.
Elegimos Impo determ| n que formato se encuentra
nuestra base este cuentra en Excel, es por
eso que sel b i0 0s Read.

ccionado estas opciones, i resentara esta ventana, la cual es
y AL
!’.

0 es exclusiva de Eviews:
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Goviews = — clloke |

Nueva carpeta
4 Nombre Fecha de modifica... Ti

Practico_Arima 22/08/201410:16 a... Documento de Mi
 TP_03_arma_ipc 10/10/201112:25 ...
B P03 arma_ipc 14/12/201311:03 ...
Wo3_CPI 30/09/2011 07:21 ...
4 Bibliotecas

Documentos

] Imdgenes

& Mdsica

B videos

% Equipo
(Bl Disco local (C)

F Lenovo_Recoven = < [

Nombre:

Update default directory_ [

En esta ventana deben sele rchivo donde guardan la base de datos a
ser utilizada en la investigacion. Simplemente la seleccionan y le dan abrir.

GoBviews e T ——rT
] Workfile: UNTITLL -
Range: 2001Q12010Q4 — 40 obs Filter:
c
K4 resid
Data order

(©) By Series - series in rows. [s2

se-fa Series or Number if named in e ~~
1 ite date/obs.
date format
¢ calendar day
* st calendar day.
R i
20011 20105 o] -amul.e
0 range
O Tojnd of range
==

Una vez que han presionado abrir, inmediatamente aparece esta ventana en
Eviews. Esta ventana que se ha abierto debe ser completada de acuerdo a la
base de datos que se posee en Excel.
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Lo primero que deben completar es en que celda empieza la primera
observacion de la primera serie a ser importada. En este caso la primera
observacion se encuentra en la celda B2 como vemos en el grafico de Excel.

& =l = WO3_CPI [Modo de compatibilidad] - Microsoft Excel e 51
@ Inido | Insertar  Diseffo de pagina ~ Férmulas  Datos  Revisar  Vista  Complementos  Bloomberg Crystal Ball c@oF =
= ) Yy | = T Bl T Autosuma -
S wustartoto Genera B i (= S Ay &
= s - AN @ reltenar - &
L] ore B

inary centrar - | @3+ %, qop | < .5 Formato  Darfermato Estilos de | Insertar Eliminar Formato
condicional * como tabla~ celda = - M -

¥
<2 Borrar T yfiltrar~ seleccionar
Nimero Estilos Celdas Modificar

C - I >
A B D E F G H ! J K L M N ] P a R Expandir barra de férmulas lfC(r\-Ma)-u:-U]‘

2 1994M01 100
3 1984M02 99,66
2499am03 99,83

5 |1934M oo,zsl 1
6 1994M0S5 101,11

7 1994M05 101,88

8 1994M07 102,56

9 1994M08 102,14

10 1994M09 101,62

11 1994M10 102,14

12 1994M11 103,42

13 1994M12 103,59

14 1995M01 122,1

15 1995M02 123,38

16 1995M03 127,28

17 1995M04 129,53

18 1995M05 132,25

15 1995M06 133,46

20 1995M07 133,85

21 1995M08 131,96

22 1995M09 130,89

23 1995M10 131,76

24 1995M11 133,1

25 1995M12 132,91

26 1996M01 157,39

27 1996M02 158,29

23 1996M03 155,87

29 1996M04 161,14

30 1996M05 163,86

31 1996M06 164,96

32 1996M07 164,63

33 1996M08 162,18

34 1996M09 159,95

W > ¥| Sheetl ~Sheet2 ~Sheet3 ~tJ [« |
Listo | |[FEE D 100% =) 0 (1)

Lo segundo que se deberia completar es e! nombre de las series, es decir, el
espacio marcado con el circulo azul en el grafico de la ventana para importar
datos. Este espacio puede completarse ya sea con el nombre de las series que
se quieren importar o con el nUmero-de columnas que se quieren importar, en
este ejemplo se pondria el nimero 1.

Es importante mencionar que el nimero de columnas a ser incluidas debe ser
contado ‘desde la celda que se ha marcado como la primera observacion, en
este caso desde la celda B2.

Por ultimo, se debe especificar el periodo de tiempo de las series, esto se
realiza en el espacio marcado con el circulo verde y de la misma forma que se
ha explicado anteriormente.

Una vez hecho todo esto, se han importado las series que se desean investigar
y el documento de trabajo esta listo. Una recomendacion importante es la de
comprobar si las series han sido correctamente importadas. Se sugiere el
método informal del grafico para verificar si no se ha cometido un error o al
menos para realizar un primer analisis visual de la serie que se pretende
estudiar.
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Transformacion de Variables.

Una vez creadas las distintas series en el archivo de trabajo, también se pueden
crear nuevas series a partir de ellas o modificar los valores de las series
mediante alguna transformacion. De esta forma, la transformacién de variables
permite especificar mediante una ecuacién una serie nueva a partir de otras
series que han sido creadas previamente y estan almacenadas en el archivo de
trabajo. El procedimiento para crear nuevas series 0 modificar las existentes es
mediante la opcién Quick del menu principal y a continuacién Generate
Series del mend.

Gliviews T |

File Edit Object View Proc Quick Options Add-ins Window Help

[ Workfile: UNTITLED - EXx
[view[roc] object] [ save  Freeze | Details-/-| [ shaw] Fetcn| store [ Delete Genr | sampte
Range: 200101201004 — 40 0bs Fiter:*

Sample: 200101201004 — 40 obs Order: Name N
B c Generate Series by Equation [
am | emerequton
3 resia L E .
</ | >
\-v—

Sample

2001Q1 2010Q4

o] (et ]

<1} Untitled { New Page |

Path = c:\users\ccharo\documents = DB = none = WF = untitled

B Cuando uno desea aplicar el“logaritmo a una serie, en este caso, el
logaritmo de la variable "X”, se debe escribir la siguiente formula en el
espacio marcado con el circulo rojo:

IX=log(X) —* El lado izquierdo sefiala el nhombre de la serie

logaritmizada, que debe ser distinto al nombre de la series no logaritmizada. El
lado derecho de la ecuacidn sefiala que se aplica el logaritmo (natural) de la
serie de la variable en paréntesis.

B Cuando uno desea diferenciar alguna serie debe aplicar la siguiente
formula en el mismo espacio marcado con un circulo rojo:

dLX =LX —LX(-1) > La primera diferencia de una serie

logaritmizada es su resta, por lo que si desean hallar la primera diferencia de
una serie con respecto a su periodo anterior es esta la formula a realizar.
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Una vez realizado todos estos pasos la siguiente pregunta es:

éComo estimar una ecuacion en Eviews?

Partimos de un documento que ha sido elaborado siguiendo cada uno de los
pasos propuestos por este manual. E| Workfile creado corresponde al
ejercicio que realizaremos en el curso del Instituto del Banco Central del
Paraguay.

Una vez que tenemos claro cual es el modelo que queremos estimar,
procedemos a seleccionar QUICKY luego ESTIMATE EQUATION.

fo EViews — — — e Y — 0]

File Edit Object View Proc |Quick | Options Add-ins Window Help
Sample...
Generate Series...
Show ...
Graph....
Empty Group (Edit Series)

Series Statistics ,
Group Statistics »
Estimate Equation... [ Workfile: UNTITLED o= 157
Estimate VAR... [View]Proc] object] [save  Freeze | Details /-] [show] Fetch| store  Delete Genr| sampte]
Range: 200101201004 — 40 0bs Fiter. *
Sample: 200101201004 ~ 40 0bs Order: Name
B c

&8 cpi

3 Icpi

3 resid

<\ Untitled [ New Page ]

Path = ci\users\ccharo\documents = DB = none WF = untitled

Es importante mencionar que si uno le da click derecho al mouse sobre la
variable de interés, Eviews nos ofrece una serie de opciones para abrir las
variables seleccionadas, ya sea como grupo o como ecuacién, esta segunda
opcidn es la que nos interesa, debido a que nos da la posibilidad de representar
estas variables como una ecuacion donde la primera variable seleccionada sera
la variable dependiente. En el caso de las demas opciones, por el momento no
seran explicadas por considerarse fuera del programa a desarrollar.
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Una vez seleccionado esto aparecera una nueva ventana, como esta:

Gt 0 T R T p—M=A |

File Edit Object View Proc Quick Options Add-ins Window Help

Q1201004 — 40 obs

odelo en Eviews.
rimera variable
seleccionada, segwda ortante verificar

la ecuacion 5|empr

El espacio sefia .-. do utilizado, en su caso
debe ser el rios o Least Squares. El
circulo azul repre anallzado Si esta de acuerdo
cone <

Al darle Eviews estimara | @especiﬁcada por usted y le reportara

esta ventana:
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£ Bviews —— T - e o —y—m— [pe )

File Edit Object View Proc Quick Options Add-dns Window Help

Workfile: UNTITLED _ o x () Equation: UNTITLED Workfile: UNTITLED: Untitled\ e x
[view[proc] object] [save [Freeze| Details=.] [ show[ Fetchstore | Delete [ Genr  sampe [view]proc| object] [print [ame  Frecze [ estimate  Forecast | stats [ Resids]
Range: 200101201004 — 40 0bs Filter:* Dependent Variaole: LCPI
Sample:200101201004 — 40 0bs Orger: Name Methoa: Least Squares
B ¢ Date: 08/22114 Time: 10:56
& cpi Sample (adjusted): 200102 201004
2 i Included 39 after ad
M resid
Variable Ceefcient Sta. Error  t-Statistic  Prob
Cc 0.05944] 0.168822 0.352130 0.7267
' CPIC-1) 0.991232° 0.034522 28.71326 0.0000
Resquared 0957049 1 ntvar 4.90248
< Agjusted R-squared 0955888 S.D. dgbendentvar 13034
of regression 0.044932 % info criterion 3317415
ul 5 Schwam-griteriom 232104
0g likelihood 66.68959 an-Quinn criter. -3.286806
F-statistic 8244545  DurbiNWatson stat 2129390
Pron(F-statistic) 0.000000
<+, Untitled { New Page

Path = c\users\ccharo\documents | DB = none | WF = unitled

Esta ventana representa los resultados de la estimacion realizada segun la
ecuacion especificada anteriormente, donde tenemos:

B Significancia individual de cada coeficiente (circulo rojo).

B Significancia Global del modelo.(Circulo azul).

B Durbin-Watson ~ (circulo .- verde)-(autocorrelacion). Ver clase de
autocorrelacion para saber cuando se utiliza.

B R’y el R*ajustado (circulo fucsia).

B Los coeficientes con sus respectivos signos. (Circulo oscuro).

Estos resultados marcados son algunos . de los resultados reportados por
Eviews, si bien existen varios mas, creo son los primeros que se deberia fijar el
investigador. Una vez que ‘hemos estimado y controlado todo lo citado
anteriormente y corregido si es posible, debemos realizar tests para comprobar
si es el mejor modelo o no.
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Taller sobre las propiedades de las series de tiempo: ARIMA

1. Grafique la serie de indice de precios CPI. Haga también un grafico
de P = (CPI/CPI(-12)-1)*100. Discuta la estacionariedad sin mirar los
datos.

Para graficar el CPI, presione la serie CPI y entonces, en la ventana que se
abre, escoja View->Graph->0k. Use cualquiera de las maneras aprendidas
ayer para generar la variable “P = (CPI/CPI(-12)-1)*100" y grafiquela.

CPI INF
450 24 [\
400 20 ) \
350
16 \v
300
250 124
200 {
8l
150
4 |
1004
50 T T T T T T T T T T T T T T T 0 T T T T T T T T T T T T T T T T
1994 1996 1998 2000 2002 2004 2006 2008 94 96 98 00 02 04 06 08 10

Note que el CPI parece seguir una tendencia creciente y no:parece revertir a
una media: CPI no parece ser una serie estacionaria en torno a una media.
También CPI muestra estacionalidad.

De otra parte, P ha venido disminuyendo en 1994-2001, y desde entonces
parece oscilar en torno a 6 por ciento: P parece ser estacionario en torno a una
media desde 2002,

posiblemente hubo un  EEIETEINETT T T _(o x|
shock a Pen el periodo  ¥iew|Prac| object|Properties| Print| ame| Fresze| Sample| Genr|sheet| Graph| Stats| ident|
1994—1995 Spreadsheet

) Graph... CPI

Descriptive Statistics & Tests P

2. Obtenga la funcion
ACF y la PACF para el
CP1I.

One-Way Tabulation, .,

Unik Ruioak Test,..
BD3S Independence Test, ..

Para obtener la ACF y la Labed
PACF del CPI dele doble D
click a la serie CPI o
vaya a la ventana con el 2007
grafico de CPI. 160
. 100
Seleccione
View%CorreIogram... e L L L L R LA LA LA LA WAL RALS LA AR R LA

. 1994 1996 1993 2000 2002 2004 2006 2008
Y entonces escoja 36

rezagos y “Level”. En este caso vamos a ver la ACF y la PACF hasta 36 rezagos.
Presione OK.
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W Series: CPI  Workfile: LZ::Untitled’,

=10i x|

views| Proc| Object | Properties| Print|Mame|Freeze| Sample| Genr|Shest|Graph| stats| ident |

Correlogram of CPI

Date: 0172210 Time: 1616
Sample: 199401 20091 2
Included ohservations: 192

Altocarrelation

Fartial Carrelation

AL

PALC

2-Stat

Frob

T

|

il

i

00 S e LD R —

U U T A
e e A R~ R L R w I L}

18
19
20
21

22
23
24
25
26
27
28
28
an
a1

32
33
34
34
36

0974
0.94549
0.934
0914
0.4900
0281
0.264
0247
n.233
0.220
n.eay
N/7a5
0774
0755
0.7 36
arT
0.693
0.6a1
063
0647
0&33
0620
0606
0.594
a/4aTE
0.548
0.540
0523
0.507
0497
0476
0462
0.449
0437
0.425
0.413

0974
n.004
-0.016
-0.0M
-0.001
n.014
n.010
00320
a.039
0.023
-0.070
0017
-0.193
n.0oz
-0.004
0.004
0.0o4
0.0o9
-0.006
0.012
ERIA R
n.o04
-0.006
n.004
-0.1149
0.004
-0.002
005
n.00a
(ERUJAE:
-0.0av
n.0og
0.004
0.0a1
-n.0av
0.004

187.07

367.52

541.34

rosrr
g7o.03
10256
117ar
132141

1462.4
1600.0
17340
1864.7
18849.5
2108.8
22227
2314
24351

26342
26249.0
279y
2807.0
28912
28722
J0am4
31243
31941

32600
33222
33808
3436.3
34887
35383
358545
36306
I6T34
ar14.2

n.ooo
n.00a
n.00a
n.00a
n.00a
n.00a
n.00a
n.00a
n.00a
n.00a
0.000
0.000
0.000
0.000
0.000
0.000
0.000
0.a0o
0.040
oo
0.000
0.600
RN
a.oaa
n.00a
0.000
n.00a
n.00a
0.000
0.000
0.000
0.000
0.000
0.000
0.000
0.000

Note que la ACF decrece muy lentamente, y la PACF indica una fuerte

estacionalidad mensual; de hecho, los coeficientes para los rezagos 13 y 25 de
la autocorrelacién parcial (esto es, un afo antes) parece ser significativamente

diferente de cero. CPI parece ser bien descrito ya sea por un AR con un “p”

grande, o por un proceso ARMA con un “q” grande. Sin embargo, el principio de

parsimonia sugiere que es mayor estimar un AR(1) en vez de un modelo

MA(co).
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3. Estime un AR(1) para el CPI.
Examine la estacionariedad y la
presencia de estacionalidad.

ject  Miew Proc | Quick Cptions MWindow Help

Sample. ..
aenerake Seties. ..

Obtenga las raices del proceso y las Show ..
funciones ACF y PACF empiricas. Graph ...

Empty Group (Edit Series)
Para estimar un AR(1) para el CPI y R ——— 5
examinar estationariedad, primero Group Statistics ,
seleccionamos de la barra de comandos, 8 Workfil  Eotimate Equatian, ..
Quick->Estimate Equation. 'u'iewlF‘ru:u:I Estimate VAR, .. o

Range: 1884M01 2008M12 - 192 ks
Entonces, en la ventana de
especificacion de la ecuacion “Equation Specification” escribimos que queremos

realizar una estimacion AR(1) de la variable CPI con termino constante.

Equation Estimation ﬁ
Spedification | Options

Equation specification
Dependent variable followed by list of regressors induding ARMA
and POL terms, OR an explict equation like ¥ =c{1)+c(2)*X,

opi ¢ cpi(-1)| -

Estimation settings

Methad: [LS - Least Squares (MLS and ARMA) -

Sample:  1994M01 2010M12 4

[ Ok ][ Cancel ]

Ahora presionamos OK para obtener una estimacion de la constante y del
coeficiente del término AR(1). Es decir, el coeficiente de la variable dependiente
rezagada:
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[ Equation: UNTITLED Workfile: UNTITLED:Lecture 2\ = [ B[]

[h‘iew]lﬂﬂﬂbject] Print|[Name ||Freeze | [Estimate |Forecast |Stats |Resids|

Dependent Variable: CPI

Method: Least Squares

Date: 032310 Time: 06:49

Sample (adjusted): 1994M02 2009012
Included observations: 191 after adjustments

WYariable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
C 4 875383 25793497 1.890125 0.0603
CPI-1) 0.888411 0.008680 113.8710 0.0000
R-squared 0.985633 MWean dependentvar 2821030
Adjusted R-squared 0.985557 35.0D. dependentvar a97.99444
S.E. of regression 11.77668 Akaike info criterion 7.780536
Sum squared resid 2621244  Schwarzcriterion 7.814591
Log likelihood -741.0411  Hannan-Quinm criter. 7.784330
F-statistic 12966.60 Durbin-Watson stat 2172010
Prob(F-statistic) 0.000000

El coeficiente AR(1) es muy cercano a 1, lo que apoya nuestra primera
impresion grafica de que el CPI no es estacionario.

Para ver los residuos IRl aeamrrnes B[] 59
opnm'mos el botén sobre wiews | Proc| Object] Print|Mame|Freeze| Estimate|Forecast | Stats| Resids|
Resids en la ventana de 500

resultados (en ia parte
superior derecha de Ia
barra de / control). El
grafico de los  residuos
muestra gue estos no son
independientes e
idénticamente

distribuidos: su varianza
parece crecer con el

tiempo y parecen estar u Mrvwwwwmwku\uw P h firo
correlacionados, lo que

se relaciona con la fuerte N
estacionalidad que se 1994 1996 1998 2000 2002 2004 2006 2008

observaba en el grafico
del indice de precios
(CPI).

——Residual ——Actual ——Fitted

Con el fin de analizar mas la estacionariedad del modelo, miramos la estructura
ARMA del modelo, de View-> ARMA Structure:
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W Equation: UNTITLED Workhle: L2:Untitled’,

'-.-'iewl F'rDIZI Objectl Printl Namel Freezel Estimatel Fu:urecastl Statsl Residsl

Fepresentations

Eskirnation Cukpuk

Actual,Fitted, Residual »

ARMA Skructure, ., IEEIEIQW 2

Gradients and Derivatives ¢ [er adjustments

Caorvvariance Matrix iterations

Coefficient Tests k Efficient Std. Error t-Statistic Frob.

Residual Tests 3

Stahility Tests y L0672 1282067 3.28134949 ootz

488411 0.002620 113.8710 Q.0000

Label
F-squared THA5633  Mean dependent var 2821030
Adjusted R-squared 0.9855457 S.0. dependentvar 97 99444
S.E. of regression 11.77668  Akaike info critetion 7.780536
Sum squared resid 2621244 SchwarzZ criterion 7.814591
Log likelihood -741.0411  Hannan-Cluiaicritar. T.794330
F-statistic 12966.60 Durhin-Watson stat 2172010
ProbiF-statistic) 0.o00oao
Inverted AR Roots Ha

Al seguir las opciones que
aparecen por defecto, primero
escogemos ROOTS, GRAPH y

itﬂ'.:\M@ﬁ/i/agnustic Yiews

OK, para obtener un grafico del

circulo unitario y la posicion de
la raiz.

En el grafico del circulo

imaginario de una unidad se ve

un punto, lo que indica la raiz
estimada del modelo.

Select a diagnoskic:

Roaks

Correlagram
Impulse Response

Inverse roots of
AR polynomials

" Table

Zancel |

Podemos ver que la raiz esta dentro del circuio unitario, es decir, el modelo es

estable matematicamente.

Inverse Roots of AR/MA Polynomial(

s)

15

1.0

0.5

0.0+

AR roots

-0.5

-1.04

-1.5

-1.5 -1.0 -0.5 0.0 0.5 1.0

15

Si volvemos a View > ARMA Structure
- Roots, y usted escoge TABLE en vez
de grafico GRAPH, obtendra la raiz y su
modulo. Dado que la raiz es racional (no
es un numero complejo), la raiz y su
modulo son iguales.
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La raiz del modelo es
muy cercana a uno 1,
el hecho de que el
modelo es
matematicamente
estable no significa
gue un proceso
estacionario sea el
mas adecuado para
describir los datos.
Para ilustrar esto,
podemos graficar un
intervalo de confianza

I Equation: UNTITLED Workfile: LZ:Untitled’,

'u'iewl F'rn:n:I Ol:-jectl F‘rintI Namel Freezel Estimatel Fn:nrecastl Statsl Residsl

Inverse Roots of ARMA Polynomial(s)
Specification: CPI C AR

Date: 01722110 Time: 16:48

Sample: 1994M01 2008012
Included ohserations: 191

AR Root(s) mModulus Cycle

0953411 0953411

Mo root lies autside the unit circle.
ARMA model is stationary.

al 95% en torno a los coeficientes. Seleccionamos View - Coefficient Tests
- Confidence Ellipse...

. [ .
Al presionar OK, obtenemos un Confidence Ellipse

diagrama de 2 dimensiones con un

==

intervalo en forma de elipse, al 95 Example: C(1), C(3)-2%C(2)

por ciento de confianza, en torno a
los coeficientes estimados:

Coefficient expressions separated by commas

Confidence levels
Example; 0.95 0.80

0.95

[ ok

Individual intervals
) Mo plot

@ Line

(71 Shade

Cancel
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U Equation;: UNTITLED  Workfile: UNTITLED:Lecture 24 E@

[view |[Proc|[object| [Print|[Name || Freeze | |Estimate || Forecast || Stats||Resids|

1.02

1.01

1.00

0.99 1

C(2)

0.98 1

0.97

0.96

0

T T T
200 400 600 200
Ci1)

Como podemos ver, no
podemos tener total
certidumbre de que el
coeficiente C(1) no es
diferente de 1.

Si ahora seleccionamos
ARMA Structure 2>
Correlegram... obtenemos
el ACFy PACF tedrico en
contraposicion al estimado
ACF and PACF.

ARMA Diagnostic Yiews A

Select a diagnostic:

Rooks "Cnrrelngram —\
Lags:
Implilse Response a | 24

Display
¥ Graph
™ Table

Zancel |
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Autocorrelation

Partial autocorrelation

Antes de pasar a
la siguiente
pregunta, note
que podemos
obtener los
mismos resultados
aun si
especificamos el
modelo AR de una
manera diferente.
Esto es,
especificando que
los términos de
error siguen un
proceso AR(1).
Asi, seleccione de
nuevo
Quick->Estimate
Equation, y en la

1.0

0.6+

0.4 T T T T T T T T T T T T T T

AT

—— Actual —— Theoretical ‘

1.0

0.54

0.0 — L

0.5 T T T T T T T T T [T ~T T ~T /T T 1T

~+— Actual —— Theoretical

Equation Estimation

Specification | Options |

Equation spedification
Dependent variable followed
and POL terms, OR. an explic

cpi car(l)

Estimation settings

Equation Estimation

Spedification | Options

Egquation specification —
Dependent variable follow”
and POL terms, OR an exp

inf cinf{-1)|

Method: LS - Least Squares (MLS and ARMA) -

Sample:  1994M01 2010M12

[ oK ] [ Cancel

)

ventana de estimacion escriba CPI C AR(1), lo que le ordena a Eviews a incluir
un término de error que sigue un proceso AR(1). Usted notara que el término
autoregresivos es igual en los dos modelos, la Unica diferencia aparece en la
constante estimada. Especificamente, la constante del primer modelo es igual a
la constante del segundo modelo, dividido por 1 menos el coeficiente auto-

regresivo.
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)

gy

G

4. Repita el mismo analisis de la pregunta 3 para la inflacidon, es decir,
la variable “P” que se construy6 en la pregunta 1. Explore
estimaciones de AR(1) y AR(2) para P, y escoja entre estos modelos
usando los estadisticos (criterios) AIC-HQ-BIC.

Primero miremos la ACF y la PACF de P. Oprima el botén dos veces en la
variable P, y seleccione View-> Correlogram...
I Series: P Workfile: L2:Untitled’, =

NO hay evidencia de 'u'iewlProclObjecthroperties| F‘rinthamelFreezel SamplelGenrlSheetlGraphlStatslIdent
estacionalidad en la inflacion. La | Correlogram of P
reduccion gradual de la ACF Date: 01122010 Time: 16:35
. Sample: 1994M00 2008017
Indlca que un mOdelo AR con Included ohservations) T80
por IO Menos 1 _rezago, pOdrIa Autacorrelation Fartial Carrelation AC FAC  Q-Stat  Prob
describer apropiadamente P. En —
realidad, la funcion PACF, con N e DTl L
valores significativamente ) i— o 3 0944 -0.234 51623 0.000
.  e— i 4 0915 -0.058 67208 0.000
diferentes de cero hasta el tercer ) — i 5 0883 -0.056 81811 0.000
: . T — h 6 0851 0028 95432 0.000
rezag_o, ;yglere q!"e la _n:'elor i N — N 7 0817 -0.002 10806 0.000
descripcion de la inflacion podria e e 8 0.785 0038 11983 0.000
N — i 8 0763 -0.036 1307.0 0.000
ser con un AR(2) o un AR(3). ) — i 10 0720 -0.070 1407.0 0.000
) — ap 11\ 0688 0.005 14988 0.000
. N — s 12/ 0BST 0022 15828 0.000
Comencemos estimando un [N — L 13 0627 0056 16600 0.000
} o Y — Y 14 0GO0 0034 17308 0.000
AR(1): regrese a Quick - = it 15 0,575 0.070 17966 0.000
Estimate Equation y escriba la = g 16 0.553 -0.027 18577 0.000
‘s . == i 17 0531 -0.058 1814.4 0.000
ecuacion AR(1) ‘para la variable = i1 18 010 -0.045 1967.0 0.000
P | = (h 18 04890 0028 20159 0.000
. N Hh 20 0471 0022 2061.3 0.000
E= h 21 0453 0038 21036 0.000
4 . .y - 22 0437 0038 21432 0.000
El coeficiente de inflacién = it 3 D433 -00na a1ena 0000
AT Y == i 24 0400 -0.040 22156 0.000
c.ont.lnua muy cerca de 1. De la = s 24 D409 pnen a0 Doo
siguiente tabla, usted puede ver = K 26 0.385 -0.038 22806 0.000
- . = ) 27 0374 0005 23105 0.000
que el coeficiente autoregresivo = i %8 03F3 0009 29388 0.000
es cercano a 1., lo que ayuda a [ ] [ 28 0353 0078 23659 0.000
. . . = (all 30 0342 -0401 23914 0.000
explicar la gran persistencia de = 'K 3 0331 -0033 24155 0.000
i ; 1= Y 32 0320 -0.022 24361 0.000
la funcion ACF. Ahora miremos = o 3 D308 00Gs 24290 000D
el correlograma de los residuos: 1= ) 34 0293 0024 24783 0.000
= i 35 0278 -0.023 24957 0.000
= ) 36 0262 -0.007 2511.3 0.000
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L] Equation: UMTITLED Workfile: UNTITLED:Lecture 2

['Iu'iew][Pro::][Dbject] [Print][Name][Freeze] [Esﬁmate][Fnrecast][SEts][Resids]

Dependent Variable: INF
Method: Least Squares
Date: 032210 Time: 07.08

Sample (adjusted): 1995M02 2009M12

Included observations: 179 after adjustments

Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.

C 0.021251 0.073942 0287395 07741

IMF-1) 0.989757 0.006915 143.0401 0.0000

R-squared 08991423 WMean dependentvar 8.882532

Adjusted R-squared 0881375 S.D. dependentvar 5657973

S.E. of regression 0525464 Akajke'info criterion 1.562040

Sum squared resid 48 87189  Schwarz criterion 1.597653

Log likelihood -137.8026 Hannap<Cluinn criter. 1.576431

F-statistic 2046048 Durbin-Watson stat 1.1629719
Prob(F-statistic) 0.000000

Ahora grafiquemos las funciones ACF y

PACF de los residuos.

(== ]S
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(O Equation: UNTITLED Workfile: UNTITLED:Lecture 2, [ |- B[R]
['u'iew][ﬂbject] |Print|Name |[Freeze | [Estimate |[Forecast ||Stats |Resids|
| Correlogram of Residuals

Date: 032310 Time: 0719

Sample: 1995M02 2009M12

Included observations: 179

(Q-statistic probabilities adjusted for 1 ARMA termis)

m

Autocorrelation Partial Correlation AC PAC Q-Stat  Prob

=
1
1 m
Y
i
I
I
1
I
I
I
—

0.400 0400 29113

0188 0033 35588 0.000
0162 0091 40433 0.000
0147 0.059 44434 0.000
0.055 -0.044 44998 0.000
0.004 -0.030 45001 0.000
-0.028 -0.041 45146 ,0.000
-0.051 -0.039C 45847 0.000
-0.040 0.002 45951 0.000
-0.042 0093 46287 0.000
-0.0617-0.030 - 47.016 0.000
0317 -0.328 66.520 0.000
0144 017 705432 0.000
0092 011 705Y6 0.000
<0030 -0.027 70749 0.000
-00047  0.021 71187 0.000
-0ro03 0.001 71189 0.000
-0.068 -0130 72121 0.000
-0.090 -0.061 73TV5 0.000
-0146 -0.131 78133 0.000
-00065- 0.077 79.010 0000
-0405 -0:678  81.282 0.000
0.220-0.029 84365 0.000
b -0.137/-0.208 88.274 0.000
25 -0.047 0075 B87F43 00000
26 -0A128 -0.070 [92.206-0.000
N 27 -0.062 0049 83016 )0.000
It 28 -0.000 0025 53.006° 0.000

IJIJUH
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Los residuos del proceso AR(1) muestran auto-correlacion, hasta el rezago 12 y
el estadistico Q indica que se puede rechazar la hipotesis de que los residuos
son todos conjuntamente igual a cero hasta el rezago 36.

Ahora estimemos un modelo AR(2). Como con el modelo AR(2) se va a perder
una observacién extra, para garantizar que los modelos sean comparables,
debemos reestimar el modelo AR(1) con 178 observaciones.
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[ Equation: UNTITLED Workfile: UNTITLED:Lecture 2\ = [ =[]
['I.n'iew][Pruc][Dbject] [Print][Name][Freeze] [Estimate][Fnrecast][SEts][Resids]

Dependent Variable: INF

Method: Least Squares

Date: 032310 Time: 0723

Sample (adjusted): 1995M02 2009012
Included observations: 179 after adjustments

Wariable Coefficient Std. Errar t-Statistic Prob.

C 0.021251 0.073942 02873495 07741

IMF(-1) 0.889757 0.0069149 143.0401 0.0000

R-squared 0.991423 MWean dependent var 3.982532

Adjusted R-squared 0.991375 3.0D. dependentvar 5657973

S.E. of regression 0.525464 Akaike info criterion 1.562040

Sum squared resid 43.87189 Schwarzcriterion 1.597653

Laog likelihood -137.8026  Hannan-Qwinm criter. 1.576481

F-statistic 2046048 Durbin-Watson stat 1.162979
Prob(F-statistic) 0.000000

Ahora podemos estimar el modelo AR(2), al seleccionar Quick - Estimate
Equation, y escribir el modelo AR(2).

Eguation Estimation Lg
Specification Dp'ti—gg!

Equatior specification
Dependent variable folowed by list of regressors ircldding ARMA
and PDL terms, OR an explicit equation ke Y=o 1)+c(2)*X.

pcarfl)ar(2) ,

Estimation settings
Method: | LS - Least Sguares (MLS and ARMA) -

Sarmple:  1994M01 2010M12 B

oK ] [ Cancel
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[ Equation: UNTITLED Workfile: UNTITLED:Lecture 24 [ = |[ 5[]
['u'iew”P'ruc][Dbject] [Print]lName”Freeze] [Esﬁmate][Furecast][Stats][I-‘-'.esids]
Dependent Variable: INF
Method: Least Squares
Date: 032310 Time: 0725
Sample (adjusted). 1995M03 2009M12
Included observations: 178 after adjustments
Convergence achieved after 4 iterations
Wariable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
C 4 877493 3760553 1.297015 0.1863
AR(1) 1.391084 00677490 2052034 0.0000
AR(Z2) -0.402824 0067405  -5976211 0.0000
R-squared 0.882995 WMean dependentvar 8.824990
Adjusted R-squared 0.882914 S.D. dependentvar 5621168
S.E. of regression 0473164 Akaike info criterion 1.357962
Sum squared resid 3917976 Schwarz criterion 1.411587
Log likelihood -117.8586 Hannan-Qluinn criter. 1.379708
F-statistic 1240279  Durbin-Watson stat 2068173
Prob(F-statistic) 0.000000
Inverted AR Roots .08 A1

Los dos coeficientes en
el modelo AR(2) son
significativamente
diferentes de cero. Mas
aun, la inspeccién de ias
raices de la ecuacion en
diferencias indica que el
modelo es estacionario
matematicamente. Sin
embargo, una de las
raices estd muy cerca
de 1.

El correlograma de los
residuos del AR(2)
parecen ser ruido
blanco, sin embargo hay
evidencia de que el
rezago 12 es

significativamente diferente de cero.

T Equation: UNTITLED  Workfile: UNTITLED:Lecture 2, | = || = |[nt3w]

[view | Proc][obiect| [Print |[Mame |Freeze | |Estimate | Forecast | Stats | Resids |

AR roots
pa ]
[
1

Inverse Roots of AR/MA Polynomial(s)

1.5
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O equation: UNTITLED  Workfile: UNTITLED:Lecture 2,

[view |[Proc | Object| [Print|[Name || Freeze | [Estimate | Forecast | Stats | Resids|

=)

Correlogram of Residuals

Date: 03/08/M10 Time: 16:09
Sample: 1995M03 2009012
Included observations: 178

(1-statistic probabilities adjusted for 2 ARMA term(s)

Autocorrelation

Partial Correlation

AC

PAC Q-Stat

Prob

I
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35

ol
[=3]

0113
-0.028

0.024
0.079

-0.041

0.029
0.0y

-0.021
-0.018

0.004
0.054

-0.359

0.014
0104

0040
-0.046

0.069

-0.083
-0.006
0.097

0.038

-0.048
-0-004
0100

0.072

-0.114

0.037

-0.026
-0.020

0.056

0,050

0187

-0.026

0.042

-0.029

0.079

-0.113
-0.041
0.018
0.084
-0.022
0.026
0.018
-0.020
-0.018
-0.007
0.054
-1351
-0.065
0.089
-0.012
0.010
0.050
-0.075
-0.004
0131
0.000
-0.041
0.012
-0.245
0.021
-0.038
Oog
-0-048
0.018
0.014
-0.076
0.140
0.016
0.031
-0.023
-0.087

23078
24460
25494
3.6965
4.0145
41677
42226
4 3023
4/3631
43667
4.9340
29.768
29.834
31.953
32.275
32.691
33.634
34.999
35.006
36.911
37.208
37.682
37686
349.766
40 559
43590
43884
44.030
44 113
44 787
45329
b2 987
53141
53531
h3.720
55130

0.110
0.158
0.260
0.384
0.518
0.636
0.737
0.823
0.540
0.001
0.002
0.001
0.002
0.003
0.004
0.004
0.006
0-005
0.007
0.010
0.014
0.012
0.012
0.009
0.011
0.015
0.020
0.023
0.027
0.006
0.008
0.010
0.013
0.012

Finalmente, estimamos un AR(2) con un componente MA en el rezago 12.

Llamemoslo un ARMA(2,[12]). Hacemos esto especificando:
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Equation Estimation Lﬂ_hj
Specffication | Options

Equation specification

Dependent variable folowed by list of regressors including ARMA
and PDL terms, OR an explicit equation like Y=c{1)+c(2)}*X.

p car(l)ar{2) mall2 -

Estirmation settings
Method: |LS - Least Sguares (MLS and ARMA) -

»

Sample: 1994m01 2010m12

[ 0K ] [ Cancel

[ Equation: UNTITLED Workfile: UNTITLED:Lecture 24, = [ =[]
|view ||Proc | Object| |Print |[Name |[Freeze | [Estimate |Forecast ||Stats | Resids|

Dependent Variable: INF

Method: Least Sguares

Date: 032310 Time: 0728

Sample (adjusted): 1995M03 2009M12
Included observations: 178 after adjustments
Convergence achieved after 26 iterations

MA Backcast 1994M03 1985M02

Varizble Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
s 4 340655 0674287 6437402 0.0000
AR 1.283208 0.07 1461 17.95685 0.0000
AR(2) -0.301647 0089785 » -4.322537 0.0000
MAM2) -0.885444 o187vey  -47.10528 0.0000
R-squared 0.8985240 - Mean dependent var 8.824990
Adjusted R-squared 0.995158 - 5.0, dependent var 5621168
S.E. ofregression 0.391135 Akaike info criterion (.932688
Sum squared resid 26.61968 Schwarz criterion 1.054189
Log likelihood -83.45925 Hannan-Cuinn criter. 1.011684
F-statistic 1212773  Durbin-Watson stat 1.8976352
Prob(F-statistic) 0.000000
Inverted AR Roots a7 31
Inverted MA Roots a9 B6-49i B6+.49i 49- 86i
A9+ 36i A00+.98i -.00-.94i - 48+ 86i
-.48- BEi -.B6+.449i -.B6-.49i -89

El resultado de la estimacion es:
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Entonces, podemos comparar y escoger el mejor modelo usando alguno de los
criterios AIC-HQ-BIC.

Model AIC HQ BIC

AR(1) 1.562040 1.576481 1.597653

AR(2) 1.357962 1.379708 1.411587
ARMA(2,[12]) 0.982688 1.011684 1.054189

BCP © Derechos Reservados 2015

5. Escoja el mejor modelo que obtuvo en la pregunta 4 y estimelo de
nuevo para el subperiodo 2000M1-2008M12. Use esas estimaciones
para producir proyecciones para el 2009. Compare estas proyecciones
con la inflacion realmente observada y caicule el error cuadrado
medio MSE.

Usemos el ARMA(2,[12]), y estimémoslo para el periodo 2000M1-2008M12.
Haga esto especificando el periodo muestral en la ventana de estimacion de la
ecuacion:

Equation Estimation Iﬁ
Specification | Options

Equation specification

Dependent variable followed by list of regressors includifg ARMA
and PDL/terms, OR an explict equation, like Y=c(1)}+c(2}7X.

pcarfl)ar(2}mal12)

Estimation settings
Method: | LS - Least Sgquares (MLS and ARMA) -

Sample: | E Pz

[ oK ] | Cancel |

De la ventana de estimacién, podemos seleccionar FORECASTS. En la ventana
que aparece, podemos indicar que el periodo de la proyeccion es 2009M1—
2010M12. Usemos el método dinamico de proyeccion, el cual es el mismo que
se explicé en la clase.
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Forecast I&J

Forecast of

Equation: EQO1 Series: P

Series names Method

Forecast pame:  pf @ Dynamic forecast

i) Static forecast

[T Structural (ignore ARMA)
[¥] Coef uncerainty in 5.E. clc

S.E. (optional):

Forecast sample Qutput

2009m01 2010m1z2 V| Forecast araph
Forecast evaluation

MA backcast: [Estimation period v]

Insert actuals for out-of-sample observations

(oo |

En la medida en que la proyeccion se ‘aproxime el horizonte hacia la media de
la serie y los errores estandar se vuelvan constantes. También, podemos ver
que para el periodo 2009M1-2009M12 para el cual tenemos datos, el error de
proyeccién es, en promedio, cerca de 1 punto porcentual.

Forecast; PF

] T Actual /P

7 Forecast sample/ 2008M01 2010M12
o Ingluded ocbservations: 12

54 Root hgen Squared Emor 1.023628

hean Absclute Emror 0.8231188

AN Mear] Ats Percent Emor 18.25028
B Theil Ineguality Coeffident 0.130474
2 Bias Proportion 0478759

X ariance Proportion 0.118205
2 - /S Ny Covariance Proportion 0.407037

2010MTT

Al graficar las series P y PF para el periodo 2000M1-2009M12 podemos tener
una mejor idea de las propiedades del modelo en términos de capacidad de
proyeccion.
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